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基于 Logistic 回归的信用评分模型构建与信用规则制定
杨　帆  曲阜师范大学

摘要：信用的存在与践行是市场交易的基础，现代征信行业中，以数据挖掘与数据分析为基础的信用评分技术在市场的确定与开拓中

起着不可估量的作用。
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引言
当下互联网金融已蓬勃兴起，呈现出多种多样的业务模式和运

行机制。金融机构能够突破时间和地域的约束，在互联网上为有融
资需求的客户提供更快捷的金融服务。通过互联网技术，加快业务
处理速度，带给用户更好的服务体验。但同时存在着信用风险和用
户欺诈等问题，急需通过信用评分模型提高风险控制水平。

一、材料与方法
( 一 ) 建模思路
根据我们所整理的文献资料以及从 FICO 与芝麻信用处所了解

到的打分标准，总结影响个人履约能力的有以下主要几个要素，包
括：

1. 违约历史，包括个人破产，断供房产被拍卖，罚款等情况。
2. 债务负担，即个人杠杆率，包括信用卡信用额度利用率等。
3. 信用种类，客户所用过的信用种类越多，说明其金融知识越

丰富，受信方越容易对其信用历史与信用情况做出总结。
根据上述评分标准，综合比较个人信用评分的主要模型，结

合所获数据特点，我们首先利用 R 语言原始数据进行清洗，基于
处理后的数据确定指标变量，选取 logistic 模型进行建模，再根据 
logistic 回归模型的特点，探索一种将履约能力量化的方法，并将此
作为最终的信用分数，并据此进行信用评分规则的制定。
( 二 ) 数据处理及指标变量确定
1. 数据处理
由于原始数据相对混乱且数量巨大，同时存在大量缺失值，我

们首先利用 R 语言对原始数据进行清洗，并将所有表根据整理后的
变量合为一张表，确认每位用户的相关的指标情况。

2. 指标变量确定
经过整理指标变量，总结了个人特征变量两个，包括婚姻状

况 MARRY 以及教育程度 EDU；经济特征变量七个，包括贷款金额 
LA、未结清贷款金额 ULA、未销户贷记卡合同金额 DCA、未销户
准贷记卡合同金额 PDCA、贷款逾期笔数 ONLA、贷记卡逾期账户
数 ONDC 以及准贷记卡逾期账户数 ONPDC。并对指标变量进行量
化处理。

虚拟变量对应的属性为“真”时选择“1”，为“假”时选择
“0”。以“教育程度”为例，当样本数据中“教育程度”指标为初

等教育时，虚拟变量“教育 0”取 1，其他虚拟变量取 0；“教育程
度”指标为中等教育时，虚拟变量“教育 1”取 1，其他虚拟变量
取 0“教育程度”指标为高等教育时，虚拟变量“教育 0”，“教育 
1”都取 0。

我们以用户“183728”为例 ( 变量对应的属性为“真”时选
择“1”，为“假”时选择“0”)，该用户已婚，接受过中等教育，
有 30 万 ~50 万的贷款金额，目前还有不到 5 万的贷款金额未结清，
有不到 5 万的未销户贷记卡合同金额，同时还有 1 到 3 笔贷款逾期
笔数。

二、结果与分析
( 一 ) 信用评分模型的构建
1. 模型选择
回归分析中，因变量 Y 有两种情形，即定量变量和定性变量，

而 logistic 回归模型是在于研究因变量非连续变量情况下的分析模
型。logistic 回归模型作为经典的信用评分模型，将实数域上的输出
映射到 [0,1] 上，且具有较强的可解释性。

2.Logistic 回归模型的构建与求解

logistic 回归的结果可以看出，教育程度 EDU、贷款金额 LA、
未销户贷记卡合同金额 DCA、贷记卡逾期账户数 ONDC 和准贷记
卡逾期账户数 ONPDC 这五个变量的 p 值均小于 0.05，可以认为教
育程度、贷款金额、未销户贷记卡合同金额、贷记卡逾期账户数和
准贷记卡逾期账户数与因变量之间的线性关系在统计上是显著的，
保留五个变量在模型中。

最终采用前进法，将显著的指标变量未销户贷记卡合同金额 
DCA、贷款金额 LA、贷记卡逾期账户数 ONDC、教育程度 EDU、
准贷记卡逾期账户数 ONPDC 纳入回归方程。
( 二 ) 信用评分规则的制定
1. 指标变量得分计算
根据评分模型所求得测试集的信用分数最小值为 243，而最大

值为 321，将客户的信用得分情况与其原有资料相对比，信用得分
在 300 分以上的客户，基本为履约客户，很少出现履约或逾期不还
现象；而得分在 280 分以下的银行客户，其在银行信用记录上多次
出现准贷记卡逾期账户或贷记卡逾期账户，属于所界定的违约客
户。

2. 信用评分规则的制定
根据评分公式计算客户信用得分，得分区间为 [240,328], 随着

所得分数的上升，客户的信用随之提升，违约概率相应减小，反
之，信用分数越低，客户违约概率越大。结合训练集数据信息，信
用得分在 300 分以上的客户，信用评估较好，基本为履约客户；而
得分在 280 分以下的银行客户，其违约概率较大，此时银行应谨慎
考虑是否继续放贷。

三、讨论
( 一 ) 结论
为了有效控制和防范信贷风险，银行必须充分利用已经掌握的

数据，对借款人利用信用评分模型进行准确的风险评估。信用评分
模型，选择了五个虚拟变量，制定评分规则，计算信用得分，银行
可以根据得分高低，评估借款人的信用风险，进而选择是否放贷，
从而有效降低风险，实现效益最大化。但是，信用评分模型也存在
缺陷。
( 二 ) 建议
为使得银行降低个人信贷风险，保持经济健康稳定发展，一

方面，银行应当建立全面而精准的风险管理体系，不断完善客户信
用档案，提高信用评估模型的准确性、稳定性以及解释性；另一方
面，在使用信用评分模型时，要关注其时效性，及时更新模型，在
具体使用过程中，可以凭借审批经验，对信用等级的分数划分进行
及时调整，谨慎评估后做出是否放贷的决定，如此才能在最大程度
上保证授信方与受信方的利益，并且开拓更加广泛的市场。
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